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Наличие  в  выборке  низкокачественных  данных  и  данных,  соответствующих
смешанным  случаям,  когда  содержат  линейные  комбинации  объектов  из  разных
классов, приводит к резкому ухудшению качества полученных предсказаний. Поэтому
существует необходимость построения алгоритмов автоматического контроля качества
входных данных. 

Для решения задачи было предложено использовать алгоритм Shapley [1]. Мы
реализовали этот алгоритм на примере масс-спектрометрических данных, полученных
с образцов тканей головного мозга человека пациентов с диагнозами глиобластома и
патология  не  опухолевой  природы.  Для  масс-спектрометрии  с  прямой  ионизацией
характерны такие особенности, как слабая воспроизводимость молекулярного профиля,
нестабильный  ионный  ток,  особенно,  когда  в  ходе  проведения  эксперимента
происходит  переключение  режима  сбора  ионов.  Это  приводит  к  тому,  что  даже
соседние  сканы могут сильно различаться  между собой,  и  сильно влияет  на  анализ
экспериментальных данных.

Для  небольшого  набора  масс-спектрометрических  сканов  были  рассчитаны
Shapley-значения,  которые  в  дальнейшем  были  использованы  для  построения
регрессионной  модели  и  предсказания  Shapley-значений  для  остальных  сканов.
Результаты показывают, что исключение масс-спектрометрических сканов с низкими
Shapley-значениями  из  анализа  повышает  точность  классификационных  моделей  и
уменьшает время, необходимое для построения моделей.
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